Табела 5.2. Спецификација предмета 

	Студијски програм: ИНФОРМАЦИОНЕ ТЕХНОЛОГИЈЕ

	Назив предмета: Алгортми машинског учења

	Наставник/наставници: Ана Ђокић, Александар Симовић

	Статус предмета: изборни

	Број ЕСПБ: 7

	Услов: нема 

	Циљ предмета
Циљ предмета "Алгоритми за машинско учење" је да студенти стекну знања и вештине за пројектовање, анализу и примену алгоритама за машинско учење. Овај предмет ће пружити студентима увид у теорију и примену модела и алгоритама за машинско учење, обучавајући их за примену ових метода у решавању реалних проблема у области рачунарских наука и информационих технологија.


	Исход предмета 
Након успешног завршетка овог предмета, студенти ће бити способни да разумеју и примене основне концепте и технике машинског учења, укључујући  надгледано  и ненадгледано учење, евалуацију и селекцију модела, као и алгоритме који се примењују у надгледаном и ненадгледаном учењу. Студенти ће бити у стању да разумеју основне концепте ветачких неуронских мрежа.


	Садржај предмета
Теоријска настава
У оквиру теоријске наставе, студенти ће се упознати са основама машинског учења, укључујући концепте као што су надгледано и ненадгледано учење.

Практична настава 
Практична настава је фокусирана на практичну примену теоријских концепата изучених на предавањима. Студенти ће радити на програмирању и коришћењу алгоритама машинског учења у програмским језицима као што су Python и R. Настава ће обухватати и коришћење библиотека као што су scikit-learn, TensorFlow и Keras. Студенти ће имати примере из реалног живота и примењивати алгоритме за машинско учење на различитим детасетовима и у различитим контекстима.

1. Недеља: Основни концепти машинског учења: Надгледано и ненадгледано учење
2. Недеља: Припрема података; методе грађења модела машинског учења
3. Недеља: Линеарна Регресија; Вишеструка линеарна регресија; Претпоставке линеарне регресије; Линеарно раздвајање
4. Недеља: Метода потпорних вектора; Стабло одлучивања; Рандом Форест интуиција; Евалуација модела регресије
5. Недеља: Класификација; Логистичка регресија; Максималне веродостојности; К-НН и СВМ интуиција; Мапирање и пресликавање у простор више димензије; Методе примене Кернел функције
6. Недеља: Бајесова теорема; Наиве Баyес класификатор; Интуиција стабла одлучивања
7. Недеља: Предикција применом матрице конфузије; Евалуација модела класификације
8. Недеља: Први колоквијум
9. Недеља: Кластеровање; Груписање објеката применом хијерархијског кластеровања; К-Меанс кластеровање; Метод Елбоњ
10.  Недеља: Асоцијативна правила; Априори и Ецлат алгоритми
11.  Недеља: Модел машинског учења са појачањем; Примена и компаративна анализа УЦБ и Тхомпсон самплинг алгоритма
12.  Недеља: Модели машинског учења у обради природних језика НЛП; Енд-то-енд и Баг-Оф-Њордс модели
13. Недеља: Дубоко учење; Неуронске мреже; Дубоке неуронске мреже ЦННс
14. Недеља: Бустинг модела машинског учења; Селекција модела; XГБоост
15. Недеља: Други колоквијум

	Литература 
Основна:
1. Материјали са наставе, студентски портал, ITS
2. Nagy Z. (2019), Основе вештачке интелигенције и машинског учења, Компјутер библиотека, Београд
Додатна:
1. Raschka S., Liu Y., Mirjalili V. (2022),  Машинско учење PyTorch Scikit-Learn, Компјутер библиотека, Београд
2. Hurbans R. (2021), Алгоритми вештачке интелигенције, Компјутер библиотека, Београд
3. Albon A, (2018): Machine Learning with Python Cookbook, O’Reilly Media


	Број часова  активне наставе
	Теоријска настава: 3
	Практична настава: 2

	Методе извођења наставе
Настава на овом предмету биће комбинација предавања, практичних вежби и самосталног рада студената.

Предавања: Предавања ће се фокусирати на изложбу теоријских концепата и принципа алгоритама машинског учења. Предавач ће применити интерактивни приступ како би подстакао активно учење и размишљање.

Практичне вежбе: Од студената ће се очекивати да учествују у практичним вежбама које ће укључивати програмирање и примену алгоритама машинског учења на задатим проблемима. Овај део наставе ће такође довести до дубљег разумевања концепата и вештина неопходних за машинско учење.

Самостални рад: Студенти ће бити подстакнути да раде самостално на пројектима. Овај рад ће омогућити студентима да примене и продубе своје разумевање материјала курса. Такође, студенти ће бити подстакнути да се упуштају у дискусије, истражују додатне ресурсе и читају научну литературу.


	Оцена  знања (максимални број поена 100)

	Предиспитне обавезе
	поена

	Завршни испит 
	поена

	колоквијум 1
	30
	писмени испит 
	30

	колоквијум 2 
	30
	
	

	семинарски рад (пројекат)
	10
	
	



